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บทที่ 1  : หลักการ และ เหตุผล 





02

• สร้างตัวแบบทํานายข้ึนเพ่ือ
เลียนแบบพฤติกรรมการ
กําหนดราคาสินค้า

• พนักงานขายรับหน้าท่ีเป็นผู้
กําหนดราคาขายประจํา
สัปดาห์ให้กับสินค้า

• บริษัทให้ข้อมูลการตั้งราคา
สินค้ามาท้ังหมด 50 สัปดาห์ 

วัตถุประสงค์

ข้อมูล







บทที่ 2  : การทําความสะอาดข้อมูล



1. Taking Care of Missing Values 



1. Taking Care of Missing Values 

ร้อยละข้อมูลที่ขาดหายไป

28% 28% 30%

2% 1.25%1%



1. Taking Care of Missing Values 

1.1. Remove missing GenPrice and GenPrice = 0

เหลือ 24,639 รายการ



1. Taking Care of Missing Values 

1.2. Remove PrevAssignedCost = 0 and AVGCost = 0

เหลือ 24,628 รายการ



2. Taking Care of Excess Values

เหลือ 24,626 รายการ



3. Calculate Margin 

𝑚𝑎𝑟𝑔𝑖𝑛 =
𝐺𝑒𝑛𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒 − 𝑃𝑟𝑒𝑣𝐴𝑠𝑠𝑖𝑔𝑛𝑒𝑑𝐶𝑜𝑠𝑡

𝑃𝑟𝑒𝑣𝐴𝑠𝑠𝑖𝑔𝑛𝑒𝑑𝐶𝑜𝑠𝑡
× 100



3. Calculate Margin 



3. Calculate Margin 



4. Create Dummy Variables for Types



4. Create Dummy Variables for Types



5. Extract MainCat and SubCat from SKU

Carrot

Minced Carrot 

Baby Carrot 



5. Extract MainCat and SubCat from SKU

A – A - 00001 

ช่ือกลุ่มสินค้าหลัก− ช่ือกลุ่มสินค้าย่อย− ลําดับของสินค้าในกลุ่มย่อย

MainCat

SubCat

A, E 

A, B, C, D, E, F, G, H, I, J, K 



MainCat SubCat

5. Extract MainCat and SubCat from SKU



Year

6. Extract Year from date



7. Exporting the cleaned dataset



บทที่ 3  : การทดลอง



ตัวแบบทํานายท่ีใช้
01

Linear
Regression

02

Support Vector 
Regression

03

Feed-forward
Neural Network



วัดผลโดยใช้ 

01

Mean Squared Error 
(MSE)

02

Mean Absolute 
Percentage Error

(MAPE)



• ใช้คลาส linear_model ของ 
scikit-learn ด้วยฟังก์ชัน 
LinearRegression() 

• ทํา Grid Search เพ่ือหาค่าท่ี
ดีท่ีสุดของพารามิเตอร์

• ประสิทธิภาพการทํานายดี
ท่ีสุดเม่ือกําหนดพารามิเตอร์ 
fit_intercept = True และ 
normalize = False 

• แบ่งข้อมูลออกเป็น 2 
ส่วน คือ Training Set 
80% และ Test Set 20%

• ทดลองโดยใช้ข้อมูล
ทดสอบท่ีมีฟีเจอร์
ต่างกัน 3 ชุด

Linear
Regression
สร้างตัวแบบ
ทํานายเชิงเส้น

Grid Search แบ่งข้อมูลเพื่อ
ฝึกสอนตัวแบบทํานาย

01



ชุดข้อมูลทดสอบ
01

มีฟีเจอร์ครบ
ทั้ง 26 คอลัมน์

02

ตัดฟีเจอร์
Year ออกไป

03

ตัดฟีเจอร์ Category
และ Subcategory

MustHave (4)

Type (7)

MainCat
& SubCat (13)

Year (2)



ชุดข้อมูลทดสอบ
ชุดที่ 1

ชุดข้อมูลทดสอบ
ชุดที่ 2

ชุดข้อมูลทดสอบ
ชุดที่ 3

MSE 340.62 340.66 341.55

MAPE 10.42 10.41 10.29



สรุปได้ว่า

ประสิทธิภาพที่ได้ แตกต่างกันไม่เกิน 1.0 

• ข้อมูลปี (Year)
• กลุ่มหลัก (Category) 
• กลุ่มย่อย (Subcategory)

ไม่มีผลต่อประสิทธิภาพของตัวแบบทํานาย





Linear Regression

MSE 341.55

MAPE 10.29



• ทํา Backward 
Elimination เพ่ือกําจัด
ตัวแปรท่ีไม่มีผลต่อ
สมการเส้นตรง 

• P > | t |   >=   0.500

Backward 
Elimination 



Support Vector 
Regression

02

• ฟังก์ชันเคอรเ์นล Radial Basis 
Function (RBF) และ สมการ 
Gaussian

• ฟังก์ชัน SVR() ของคลาส svm
จากไลบรารี scikit-learn

สร้างซัพพอร์ตเวกเตอร์
แมชชีนแบบถดถอย 

• แบ่งข้อมูลออกเป็น 2 ส่วน 
คือ Training Set 80% และ 
Test Set 20%

• ในท่ีน้ีเราสนใจพารามิเตอร์ C

ทดลองเพื่อหาค่าที่ดีที่สุดของ
พารามิเตอร์

• กําหนดให้ทดลองท้ังหมด 4 ค่า 
ได้แก่ 1, 10, 100, 1000 

• ประสิทธิภาพการทํานายดีท่ีสุด
เม่ือกําหนดพารามิเตอร์ C = 
1000 และ kernel = ’RBF’ 



Support Vector Regression

MSE 162.39

MAPE 6.45



03 Feed-forward 
Neural Network

• ใช้ฟังก์ชัน MLPRegressor จาก
ไลบรารี scikit-learn

• แบ่งข้อมูลออกเป็น 2 ส่วน คือ 
Training Set 80% และ Test Set 
20%

สร้างตัวแบบ
ทํานายเชิงเส้น

• ในท่ีน้ีเราสนใจพารามิเตอร์ hidden_layer_sizes

• กําหนดให้ทดลองท้ังหมด 4 ครั้ง ได้แก่ 
hidden_layer_sizes = (500, 500, 500, 500)
hidden_layer_sizes = (250, 250, 250, 250)
hidden_layer_sizes = (100, 100, 100, 100)
hidden_layer_sizes = (10, 10, 10, 10)

ทดลองเพื่อหาค่าที่ดีที่สุดของ
พารามิเตอร์



hidden_layer_sizes = 
(500, 500, 500, 500)

hidden_layer_sizes = 
(250, 250, 250, 250)

hidden_layer_sizes = 
(100, 100, 100, 100)

hidden_layer_sizes = 
(10, 10, 10, 10)

MSE 261.64 173.18 184.53 183.17

MAPE 10.12 6.84 7.15 7.40



Feed-forward Neural Network

MSE 173.18

MAPE 6.84



เปรียบเทียบ
และ สรุปผลตัวแบบทํานาย



Linear 
regression

Support vector 
regression

Feed-forward 
neural network

MSE 341.55 162.39 173.18

MAPE 10.29 6.45 6.84



สรุปได้ว่า • เลือกซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนแบบถดถอย 
เป็นตัวแบบทํานายที่จะนํามาใช้ทํานายราคา
สินค้าสําหรับชุดทดสอบ



บทที่ 4 : การทํานายราคาสินค้า



1. Taking Care of Missing Values 



1. Taking Care of Missing Values 

เหลือ 492 รายการ เหลือ 500 รายการ

testData2testData1



2. Create Dummy Variables for Types



3. Predict GenPrice with SVM model



บทที่ 6 : บทสรุป



MSE 162.39

MAPE 6.45

MSE 341.55

MAPE 10.29

MSE 172.98

MAPE 7.34

Linear Regression SVR FF Neural Network
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Thank You.


